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EL TRATAMIENTO DE LA PREHISTORIA EN TWITTER:  
UNA APROXIMACIÓN A LOS AFECTOS DESDE R

1. Introducción

Las redes sociales se han convertido en uno de los principales canales de 
comunicación y difusión de contenidos. De acuerdo con los datos proporcio-
nados por Eurostat (2024), en Europa los ciudadanos que usan Internet para 
participar en las redes sociales han pasado del 40,78 % en 2013 al 59,18% 
en 2023. En la actualidad, países como Noruega o Dinamarca se aproximan 
a porcentajes del 90%. Este aumento del uso de las redes sociales no ha pa-
sado desapercibido ni para las Humanidades, en general, ni para la Historia 
y la Prehistoria en particular, que han visto en estas plataformas digitales un 
magnífico canal de difusión y divulgación de contenidos (Martínez, Chaín 
2018; Pasíes et al. 2021; Fernández, Barrionuevo 2022). En este sentido, 
no faltan trabajos que han investigado sobre la difusión que la prehistoria 
tiene dentro de las redes sociales, especialmente dentro de Twitter (hoy deno-
minada X), analizándose el contenido de los mensajes, identificándose a los 
principales “influencers” y su peso dentro de la red, su grado de autoridad y 
las interrelaciones que se establecen entre ellos y las diferentes comunidades 
que se forman dentro de la red (Vélaz 2023).

Sin embargo, para algunos autores, estos análisis no son suficientes 
ya que consideran que para que la investigación de un fenómeno como la 
comunicación de la Prehistoria a través de una red social sea completa, es 
necesario conocer las pautas de recepción y comprensión en que se basa la 
relación con los destinatarios de esos mensajes (Pastor, Díaz-Andreu 2021). 
Esto es especialmente importante en las redes sociales, en las que se pretende 
una interacción y una participación social. Lo que ya no queda tan claro, o 
al menos no existe un criterio establecido, es como hacerlo, es decir, cual es 
el mejor método para conocer la forma en que un determinado contenido, 
en el caso de este trabajo sobre Prehistoria, llega al público, o de conocer la 
forma en que éste se relaciona con los contenidos.

La identificación y análisis de los sentimientos y las emociones es un 
recurso metodológico de sumo interés para «…estudiar las formas en que los 
actores – individuales y colectivos – se posicionan frente a los diversos signi-
ficados que componen el sistema cultural» (Rodríguez 2008, 158). De este 
modo, una aproximación desde el plano afectivo a un determinado discurso 
permitirá un mejor entendimiento e interpretación del mismo, especialmente 
por parte de los especialistas en la materia. Los sentimientos y las emociones 
se convierten, de esta forma, en indicadores relevantes para el análisis de estos 
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contenidos, ya que su significado se comprende mejor si se tienen en cuenta 
tanto las emociones como los constructos sociales que las desencadenan.

2. Análisis de sentimientos y emociones

Las emociones son tantas y tan complejas, que es difícil encontrar una 
definición o una clasificación omniabarcante. Paul Ekman (1984, 1992) afir-
maba que las emociones son un proceso, un tipo de juicio innato, que se en-
cuentra influido por nuestra vivencia e historia personal, en el que percibimos 
que algo importante para nosotros está sucediendo. Sea como fuere, y lejos 
de querer ahondar en cuestiones terminológicas, lo que parece es que dentro 
de las emociones subyace tanto un componente innato (biológico) como otro 
adquirido (social-cultural). Así, las emociones parecen encontrarse fuertemente 
influenciadas por los sistemas de creencias culturales y morales, por lo que no 
solo proveen una evaluación instantánea de las circunstancias, sino que tam-
bién influyen en nuestra disposición para responder ante tales circunstancias 
(Rodríguez 2008, 152). Del mismo modo, las emociones afectan a la razón 
y, por lo tanto, a la percepción y la comprensión de los hechos, ya que «…
las emociones afectan a la razón porque la razón está vinculada a una serie 
de procesos cerebrales relacionados con los sentimientos» (Damasio 2021, 
175). Así separar emoción y razón, o presuponer una posición de poder de 
la segunda, puede considerarse un error.

El análisis de sentimientos es una rama específica de la minería de textos 
que pretende inferir la valencia y las emociones expresadas en un determinado 
texto y que hay que relacionar con técnicas de Procesamiento del Lenguaje 
natural (NLP) (Pang, Lee 2008). En este sentido, para algunos autores el 
análisis de sentimientos «…is an umbrella term for the determination of 
valence, emotions, and other actual states from text or speech automatically 
using computer algorithms» (Mohammad 2021, 323). De este modo, el 
primer acercamiento desde el análisis de sentimientos a un determinado texto 
permite identificar su valencia o polaridad, es decir, el grado en que la opinión 
expresada en un texto es atractiva (valencia positiva) o, por el contrario, 
produce rechazo (valencia negativa) o indiferencia (valencia neutra) y en 
que intensidad lo hace (Fridia 1986). Así mismo, un análisis más avanzado, 
permite ir más allá de la polaridad e inferir los estados emocionales que sub-
yacen en los textos objeto de análisis, pudiendo, de esta forma, identificar si 
lo que prima es la alegría, el enfado, el miedo u otro tipo de emociones que 
se estén teniendo en consideración.

El análisis de sentimientos emplea fundamentalmente dos tipos de téc-
nicas: unas relacionadas con el aprendizaje automático (Machine Learning) 
(Rosenbrock et al. 2021) y otras basadas en diccionarios (Lexicon based) 
(Wankhade et al. 2022). Las primeras son capaces de analizar y aprender de 
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ellos para luego tomar decisiones. Las segundas se sirven de un conjunto de 
algoritmos y diccionarios que vinculan términos con opiniones y sentimien-
tos. Éste es el enfoque desde el que se ha desarrollado este trabajo, como se 
verá más adelante en el apartado de la metodología. Sea como fuere, y con 
independencia del enfoque adoptado, lo que parece evidente es que el análisis 
de sentimientos es una metodología ampliamente puesta en práctica en los 
ámbitos de las Ciencias Sociales, como sucede, por ejemplo, en el análisis de 
las redes sociales (Arce et al. 2023; Cuervo et al. 2023; Said et al. 2023). 
Sin embargo, en el campo de las Humanidades y, en concreto, en el campo 
de la Prehistoria y la Arqueología, el análisis de sentimientos y emociones no 
se encuentra tan extendido e implementado como en las Ciencias Sociales, 
abriéndose un abanico de posibilidades que se presenta prometedor a la luz 
de algunos trabajos que ya vienen tratando estas cuestiones (Garzia et al. 
2020, 2022; Albanese, Graziano 2021).

3. Muestra

La muestra empleada para la elaboración de este trabajo ha sido recu-
perada de la red social Twitter, en la actualidad denominada X. Así, a través 
del Interfaz de Programación de Aplicaciones (API) y desde lenguaje R bajo 
RStudio, como se explicará más adelante en el apartado de la metodología, se 
ha tenido acceso a la información existente en la red social procediéndose, de 
este modo, a la descarga de mensajes que cumplieran estas tres condiciones:

1) que contengan el hashtag #Prehistory (o cualquiera de las variantes #pre-
history y/o #PREHISTORY). Se entiende que el empleo de la etiqueta en 
inglés y no en otro idioma favorece la contextualización del trabajo en un 
panorama internacional;
2) que el texto del mensaje esté redactado en inglés. Este requisito obedece 
fundamentalmente a que las herramientas de análisis empleadas están dise-
ñadas para funcionar bajo este idioma, como se explicará más adelante en el 
capítulo de la metodología;
3) que haya sido publicado en el periodo de un año, que se consideró un marco 
temporal lo suficientemente amplio y reciente como para poder extrapolar 
unos resultados válidos.

De este modo, entre las 22:00:36 h del 1 de octubre de 2021 a las 
00:38:19 h del 1 de octubre de 2022 se recuperaron un total de 11595 tuits, 
de los que 10526 (90,78%) presentaban el texto en inglés. De entre estos, el 
36,79% eran directos entre usuarios (3873 tuits) y el 63,21% restantes eran 
retuits, tanto en formato tradicional (6367) como en la forma Quote Tweets o 
tuits comentados (286). En este sentido, se debe tener presente que la muestra 
objeto de estudio se basa en aquellos mensajes etiquetados con el hashtag 
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#Prehistory o cualquiera de sus variantes. Este criterio de selección supone 
una limitación por cuanto no quiere decir que la muestra contemple todos los 
mensajes que traten sobre prehistoria en Twitter durante el periodo objeto de 
análisis. Al contrario, existen discursos que, aun versando sobre la materia, 
no han sido etiquetados de manera correcta u ortodoxa, de acuerdo con las 
reglas establecidas para el uso de la red social y hacen uso de otras etiquetas. 
Aun así, se entiende que el análisis de la muestra ofrece una fotografía fija, 
real, cierta y clara sobre el tratamiento que de la disciplina se está haciendo 
en la red social. Además, la consideración de un hashtag para el análisis de 
un determinado fenómeno en Twitter es un criterio ampliamente aceptado 
por la literatura científica, tal y como lo ponen de manifiesto los trabajos 
mencionados en el párrafo anterior y otros más recientes (Carpenter et al. 
2023; La Rocca, Boccia 2023; Saha 2023) (Fig. 1).

4. Metodología

El marco metodológico desde el que se plantea este trabajo puede con-
siderarse como cuantitativo, por cuanto priman técnicas que hay que rela-
cionar con el análisis matemático (Hernández et al. 2010). En concreto, el 
tratamiento y análisis de los datos se ha llevado a cabo desde R (Alaminos 
2023), lenguaje de programación de código abierto que ha generado una activa 
comunidad de usuarios y desarrolladores que se articula fundamentalmente 
a través del proyecto Comprehensive R Archive Network (CRAN). Aunque 

Fig. 1 – Comportamiento del tráfico en la red durante el periodo de estudio 
para el hashtag #Prehistory.
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en su génesis este lenguaje estuvo orientado y fue utilizado principalmente 
con fines estadísticos (Paradis 2005, 3) en la actualidad presenta numerosos 
desarrollos tanto en las Ciencias Sociales como en el campo de las Humani-
dades, lo que lo convierte como un recurso metodológico de gran interés y 
potencial (Elosua 2009). En nuestra opinión, la inclusión de R en el ámbito 
de las Humanidades presenta tres puntos fuertes. El primero, tiene que ver 
con la posibilidad de automatizar procesos de trabajo, frente a tratamien-
tos de la información realizados desde procesos más manuales. Del mismo 
modo, permite el análisis de una gran cantidad de información. Finalmente, 
se minimiza la intervención o interferencia humana durante el proceso de 
tratamiento de los datos (Arce, Menéndez 2018).

El desarrollo del código se ha llevado a cabo haciendo uso del Entorno 
de Desarrollo Integrado (IDE) RStudio, actualmente en su versión 2023.09.1-
494 para sistema operativo Windows. Para proceder con el análisis de los 
datos recuperados desde Google, se ha manejado la librería Syuzhet (Jockers 
2023), que permite extraer sentimientos y emociones a partir de textos usando 
diferentes diccionarios, entre los que se encuentran, además de uno propio 
generado en la propia librería, otros denominados Affin (Nielsen 2011), 
Bing (Hu, Liu 2004; Liu et al. 2005) y NRC Emotion Lexicon (Mohammad, 
Turney 2010, 2013), que es el que se ha considerado para proceder con los 
análisis en este trabajo. Se trata de un corpus léxico desarrollado por el Na-
tional Research Council of Canada (NRC) que comprende 14.182 unigramas 
en su versión 0.9.2. Cada una de las palabras tiene preasignada una categoría 
de sentimiento negativo y positivo, así como un conjunto de emociones. Éstas 
hay que relacionarlas con las ocho emociones básicas definidas por Robert 
Plutchik (1980) y que posteriormente fueron desarrolladas por las teorías 
de inteligencias múltiples (Sauter et al. 2010). En concreto las emociones 
que se contemplan en el NRC Emotion Lexicon son: enfado, anticipación 
(expresión del pensamiento racional), asco o indignación, miedo, alegría, 
tristeza, sorpresa y confianza. Se trata de un diccionario que se ha diseñado 
en inglés como lengua principal, aunque permite trabajar en otros idiomas.

En este sentido, hay quienes ven un riesgo en el análisis de sentimientos 
y emociones sobre textos que no estén en inglés, idioma principal sobre el 
que se ha diseñado el diccionario NRC, por entender que la traducción de 
una palabra a otro idioma distinto puede llevar implícita un sesgo cultural 
y la polaridad sentimental supuesta para el idioma original no tiene por qué 
proyectarse de la misma manera en otro (Isasi 2021). Este factor es el que 
ha hecho que uno de los condicionantes a la hora de escoger la muestra de 
estudio sea que los textos de los mensajes estén redactados en inglés. Además 
de la cuestión idiomática, hay que tener en cuenta otra limitación de este y 
de otros corpus que pasa por la muestra limitada de términos contemplados. 
Esto supone que cuando una palabra no se encuentra contemplada en un 
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determinado corpus, esta adquiere un valor neutro, de ahí la explicación al 
alto porcentaje de neutralidad que arrojan algunos análisis. Sea como fuere, 
este mismo corpus ha sido utilizado en otros trabajos, presentando un alto 
grado de fiabilidad a la luz de los resultados obtenidos (Cuervo et al. 2023; 
Said et al. 2023).

Syuzhet hace uso de un algoritmo que compara el léxico contenido en 
un determinado texto (sustantivos y verbos), en este caso mensajes recupe-
rados desde Twitter, con un conjunto de valores prefijados, que aumentan 
o disminuyen en función de otras palabras con significado a su alrededor 
(adjetivos y adverbios), y consigna un valor numérico global de intensidad 
para cada mensaje. De este modo es posible obtener el grado de valencia 
positiva, negativa o neutra existente en cada reseña, su grado de intensidad, 
así como las diferentes emociones que subyacen en las mismas (Mohammad 
2016). Además de Syuzhet, se ha hecho uso de otras librerías, especialmente 
en la fase inicial de preparación de la muestra de análisis. Así, a través de las 
librerías Stringr (Wickham 2023) y Tm (Feinerer, Hornik 2023), se ha 
procedido con una serie de tareas orientadas a la preparación de los textos 
para su posterior análisis. Entre éstas se encuentran la eliminación de signos 
de puntuación, símbolos, números, espacios en blanco, etc. Del mismo modo, 
se han eliminado las stopwords o “palabras vacías” (Sarica, Luo 2021) que 
se refieren a aquellas palabras, fundamentalmente a artículos, preposiciones 
o conjunciones, por citar unos ejemplos, que carecen de sentido por sí solas 
si no van acompañadas de palabra clave.

De acuerdo con lo anterior, podríamos explicar el proceso de análisis y 
redacción del código del siguiente modo. Primero se cargan las librerías que 
se van a emplear en el análisis entre las que se encuentran, además de la ya 
citada Syuzhet, otros paquetes como tm, RColorBrewer, SnowballC, stringr 
y readxl. Posteriormente se carga la muestra de análisis, que en el caso que 
nos ocupa se sube en formato .xls a través de readxl. Se procede con la pre-
paración y depurado de los textos de la muestra según se ha explicitado en 
los párrafos anteriores. Una vez preparada la muestra de análisis se lleva a 
cabo el análisis de sentimientos a partir de la función get_sentiment, y luego 
se procede con el de emociones a través del comando get_nrc_sentiment. 
Para la elaboración de los gráficos, destacar el empleo de las funciones plot 
y simple_plot.

Del mismo modo, se ha procedido con una validación manual de los 
resultados obtenidos de los análisis efectuados. Para ello, se han escogido 
aleatoriamente una submuestra de textos y se han analizado manualmente con 
los datos contenidos en el NRC Emotion Lexicon, tanto a nivel de valencia 
sentimental como con el grado emocional asignado a cada uno de los términos. 
En todos los casos los resultados obtenidos del análisis automatizado como 
del manual son coincidentes.
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5. Resultados obtenidos

5.1 Análisis de sentimientos

La Tab. 1 muestra los estadísticos básicos obtenidos del análisis de senti-
miento. Puede apreciarse que el valor mínimo de valencia obtenido es -6 y se 
relaciona con una reseña publicada en el 26 de octubre de 2021 desde la cuenta 
@sillymickel y que presenta el siguiente texto: «in our desperate struggle to 
justify the pathetic & meager state in which we find ourselves...& thereby to 
beat back the pain of realizing how much we have truly lost... READ BOOK… 
https://sillymickel.blogspot.com/2020/02/the-consciousness-of-stones-2nd-
half-of.html #devolution #prehistory #primal #pantheism #shamanic #tribal» 
(https://twitter.com/sillymickel/status/1452807227375423492). En el extremo 
contrario, tenemos un valor máximo de valencia positiva de +7. Se detectan 
dos mensajes a los que se le ha asignado este nivel de intensidad. El primero 
de ellos se publica el 2 de octubre de 2021 desde la cuenta @bardicacademic 
en los siguientes términos: «the new Ravilious exhibition at the lovely Wilts-
hire Museum, Devizes, is well worth a visit. The artist’s downland work is 
made especially resonant in the context of the museum’s superb Prehistoric 
collection. A real treasure trove. Exhib on til 30 Jan. #art #museums #prehis-
tory» (https://twitter.com/bardicacademic/status/1444343777812959234). El 
segundo, lo hace el 5 de noviembre del mismo año desde la cuenta @Trevorttg y 
presenta el siguiente texto: «I 💖 this! Other versions survive from #prehistory 
this is the best. Very recognizable #famous #Mesopotamian #sculpture - The 
#GuennolLioness 5,000 yold, found in mid 1930’s in #Iran Powerfully carved 
by a #Gr8 #craftsman Sold in 2007 for $52.4 million 🤑 http://coastconfan.
blogspot.com/2011/08/guennol-lioness.html» (https://twitter.com/Trevorttg/
status/1456552884322119682).

Si se atiende al número de mensajes asignados a cada una de las catego-
rías de valencia o polaridad (Fig. 2), es posible advertir como de los 10526 
mensajes analizados, 1697 presentan una valencia negativa, comprendida 
entre -6 y -1. Cuatro mil trescientas ochenta y tres mensajes presentan una 
valencia positiva comprendida entre 1 y 7. El resto de mensajes (4446) se 
consideran como neutras. En términos porcentuales puede decirse que Syuzhet 
considera que el 41,64% de los textos analizados tienen una valencia positiva, 
el 16,12% negativa y el 42,24% restante pueden considerarse como neutras. 
Este abultado porcentaje de neutralidad puede interpretarse en un doble sen-
tido. En primer lugar, es que pueden reflejar la indiferencia de los usuarios 

Tab. 1 – Estadísticos básicos obtenidos en el análisis de sentimientos.

Valor Mínimo 1er Cuartil Media Mediana Suma 3er Cuartil Valor Máximo
-6,0000 0,0000 0,4757 0,0000 5007 1,0000 7,0000

https://sillymickel.blogspot.com/2020/02/the-consciousness-of-stones-2nd-half-of.html
https://sillymickel.blogspot.com/2020/02/the-consciousness-of-stones-2nd-half-of.html
https://twitter.com/sillymickel/status/1452807227375423492
https://twitter.com/bardicacademic/status/1444343777812959234
http://coastconfan.blogspot.com/2011/08/guennol-lioness.html
http://coastconfan.blogspot.com/2011/08/guennol-lioness.html
https://twitter.com/Trevorttg/status/1456552884322119682
https://twitter.com/Trevorttg/status/1456552884322119682
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para la cuestión objeto de este trabajo, es decir, que desde un punto de vista 
de la polaridad sentimental para la mayor parte de la muestra la cuestión de 
la prehistoria despierta indiferencia. Pero este alto porcentaje de neutralidades 
puede entenderse desde la propia limitación inherente al corpus empleado, 
tal y como se ha señalado líneas atrás, por cuanto contempla una muestra 
terminológica limitada y puede suceder que muchos términos empleados en 

Fig. 2 – Número de mensajes asignados a cada nivel de valencia.

Fig. 3 – Valencia acumulada en cada una de las categorías.



419

El tratamiento de la Prehistoria en Twitter: una aproximación a los afectos desde R

los mensajes no estén contemplados en el diccionario, lo que explica la alta 
presencia de los valores neutros.

La valencia acumulada en cada una de las categorías (Fig. 3) junto con 
los estadísticos básicos obtenidos (Tab. 1), permite afirmar como la polaridad 
general que subyace en los mensajes analizados es manifiestamente positiva. 
Esta afirmación está fundada tanto por la media obtenida, que se encuentra 
dentro de valores positivos (0,4757), como por la suma de las polaridades 
en todas las categorías, que aporte igualmente un valor positivo de 5007.

Hasta el momento, los datos estadísticos que se han manejado aportan 
una serie de información de interés, pero dicen poco en términos de cómo está 
estructurada la narrativa de las diferentes reseñas y cómo los sentimientos 
positivos y negativos se suceden a lo largo de la misma. En este sentido, resulta 
más efectivo trazar los valores en un gráfico donde el eje X representa el paso 
del tiempo mientras que el eje Y mide los grados de sentimiento positivo y 
negativo (Fig. 4). Puede apreciarse el comportamiento de los diferentes gra-
dos de valencia a lo largo de los 10.526 mensajes analizados que, al haberse 
ordenado de más antiguo a más reciente, permite ver la evolución a lo largo 
del tiempo.

No obstante, y aunque este tipo de representaciones gráficas resultan 
efectivas para identificar la presencia y disposición de las polaridades o va-
lencias más extremas a lo largo de la muestra, no lo son tanto a efectos de 
análisis global de las trayectorias de las reseñas a lo largo del tiempo. De este 
modo, a efectos de una representación que facilite el análisis gráfico, procede 
eliminar el ruido y proceder con una forma más simplificada de la trayectoria 

Fig. 4 – Trayectoria de las valencias a lo largo del tiempo.
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(Wade 1994; Jockers 2023). Para ello, Syuzhet permite aplicar una serie 
de técnicas de suavizado de los datos mediante las que se consigue eliminar 
el ruido y comportamientos no deseados o anómalos de los datos. La Fig. 5 
muestra en su eje horizontal X el total de los 10.526 mensajes considerados en 
la muestra de análisis ordenados de más antiguo a más reciente. El eje vertical 
Y muestra la fluctuación de la valencia de sentimientos sólo que en un rango 
normalizado, es decir, con unos valores comprendidos entre 0 y 1 para los 
sentimientos positivos y entre 0 y -1 para los negativos. Las representaciones 
gráficas se corresponden con tres covariables. La primera, es el resultado de 
aplicar una regresión local (“loess smooth”) que es un tipo de ajuste de curvas 
a datos mediante suavizados en los que el ajuste en X se realiza utilizando 
únicamente observaciones en el entorno de X (García et al. 2023, 24).

De este modo es posible advertir tendencias y ciclos en los datos que 
pueden ser difíciles de advertir en curvas de tipo paramétrico (línea de picos 
en gris). La segunda, es la consecuencia de proceder con el cálculo de la 
media móvil (“rolling mean”) que es una lista de números en la cual cada 
uno es el promedio de un subconjunto de los datos originales y evidencia 
el promedio de las fluctuaciones de los sentimientos (línea azul) (García et 

Fig. 5 – Evolución de los sentimientos a partir de la aplicación de técnicas de suavizado de datos.
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al. 2023, 24). Finalmente, la línea continua en rojo se corresponde con la 
transformada discreta de coseno (Discrete Cosine Transform - DCT) que se 
basa en la Transformada de Fourier discreta, pero utilizando únicamente 
números reales. Se trata de una de las representaciones gráficas más utili-
zadas para el análisis de datos como los que se manejan en este trabajo, ya 
que permite una representación de los datos mejor que la de Fourier para 
la observación de la variación de la frecuencia de los sentimientos (Jockers 
2023). Esta misma gráfica se reproduce en la parte inferior de la Fig. 5, solo 
que sobre un eje horizontal normalizado dividido en cien fragmentos (Isasi 
2021; Jockers 2023).

Puede apreciarse como el conjunto de mensajes analizados comienza 
con unas valencias marcadamente positivas que va descendiendo de manera 
paulatina hasta la reseña 4500, aproximadamente, donde se alcanza el nivel 
más bajo de polaridad. Desde este punto, el tono sentimental de los mensajes 
vuelve a tender hacia valores positivos, alcanzando su máximo en torno al 
mensaje 8500. Desde este, hasta el final de la muestra, la polaridad vuelve a 
decaer terminando en valores ligeramente negativos. Esta tendencia se suaviza 
desde este punto hasta el final de la muestra, donde nos encontramos una 
tendencia ligeramente negativa en lo que a la valencia general de los textos 
se refiere.

5.2 Análisis de emociones

El análisis de las emociones devuelve una serie de estadísticos básicos 
para cada una de las emociones (Tab. 2). Si nos fijamos en las medias, es 
posible advertir como las emociones que aparecen más representadas dentro 
de los textos analizados son la anticipación (0,4649) y la confianza (0,3999). 
En todos los casos, la mediana aparece como cero. Esto puede significar dos 
cosas: que en el diccionario que se ha utilizado para el análisis, el NRC, 
aparecen pocas de las palabras usadas en las reseñas, o que, por el contrario, 
pocas de las palabras cuentan con una asignación de sentimiento o emoción 
en el diccionario (Isasi 2021).

Emoción Valor Mínimo 1er Cuartil Media Mediana 3er Cuartil Valor Máximo
Enfado 0,0000 0,0000 0,1763 0,0000 0,0000 4,0000
Anticipación 0,0000 0,0000 0,4649 0,0000 1,0000 5,0000
Disgusto 0,0000 0,0000 0,1047 0,0000 0,0000 3,0000
Miedo 0,0000 0,0000 0,2588 0,0000 0,0000 5,0000
Alegría 0,0000 0,0000 0,2980 0,0000 0,0000 4,0000
Tristeza 0,0000 0,0000 0,1869 0,0000 0,0000 4,0000
Sorpresa 0,0000 0,0000 0,1501 0,0000 0,0000 3,0000
Confianza 0,0000 0,0000 0,3999 0,0000 1,0000 5,0000

Tab. 2 – Estadísticos básicos obtenidos en el análisis de emociones.



422

D. Vélaz Ciaurriz

La presencia de cada una de las emociones en el conjunto de mensajes 
analizados (Fig. 6) pone de manifiesto como, frente a la mayor presencia de 
la anticipación y la confianza, se encuentran las emociones relativas a la sor-
presa y al disgusto, que son las que se encuentran menos representadas. Del 
mismo modo, es posible identificar las reseñas concretas a las que se les han 
asignado los valores máximos de emoción. Esto es especialmente interesante 
en aquellas que tienen una mayor presencia. Así, entre las reseñas a las que 
se les ha asignado un nivel de emoción anticipación más alto, igual a 5, se 
encuentra una subida a la red social el 29 de agosto de 2002 desde la cuenta 
@marie_orange24 que presenta el siguiente texto: «First quick attempt at 
creating a 3D model with Polycam and pretty happy with the result! #ob-
sidian #core on a secondary deposit cobble from #syunik found in Kültepe 
I #Azerbaijan #caucasus #prehistory #Archaeology #3dmodeling» (https://
twitter.com/marie_orange24/status/1564309341745958918). Del mismo 
modo existe otra reseña con unos niveles semejantes. En este caso, se trata 
de un texto subido a Twitter el 13 de septiembre de 2022 desde @Trevorttg 
que se redacta en los siguientes términos: «#tumulus #mound #prehistory 
#burial #megalithic #ArchaeoAstronomy #archeology #season #mythology 
#Folklore #saga #FairyTail #Fairy #MythAndFact #Time moves 🖐pushing 
on our #summer #sun 🌞thru to it’s 3rd quarter🌘 #Fairies glad watch as 
#barrow light shades to #Autumn glow..🌄» (https://twitter.com/Trevorttg/
status/1569717513579073538). Por ilustrar otro ejemplo de entrada que 
presenta una puntuación alta para la emoción anticipación es posible men-
cionar el mensaje subido el 9 de abril de 2022 que presenta el siguiente texto: 

Fig. 6 – Presencia de cada una de las emociones en la muestra de análisis.

https://twitter.com/marie_orange24/status/1564309341745958918
https://twitter.com/marie_orange24/status/1564309341745958918
https://twitter.com/Trevorttg/status/1569717513579073538
https://twitter.com/Trevorttg/status/1569717513579073538
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«Excited to start preparations for excavations this summer at the Illyrian hill 
fort in Vičja luka on the island of Brač, #Dalmatia. The welcome committee 
from the last campaign is waiting for us with excitement 👇 #Archaeology 
#prehistory» (https://twitter.com/MajaMise/status/1512727844350476291).

En relación con la segunda emoción mejor representada, la confianza, es 
posible identificar varios tuits que presentan un valor alto asignado para esta 
emoción, igual a 5. El primero de los mensajes se sube el 11 de diciembre de 
2021 desde la cuenta @DrJenniferBates y presenta el siguiente texto: «Our 
paper looks at how food lump analysis can help us think about food and 
foodways in South Asian #prehistory. We present a pilot study from Southern 
Indian Neolithic and Iron Age Kadebakele where we found numerous food 
lumps in the #archaeobotany samples» (https://twitter.com/DrJenniferBates/
status/1469487466080272386). El Segundo de los mensajes, subido a Twi-
tter el 23 de marzo de 2022 desde @NExSpain, dice: «Mighty Moat. Dug 
by hand in the Iron Age, this moat protected a hill fort on a coastal penin-
sula, effectively cutting it off from the mainland. #Spain #IronAge #hillfort 
#archaeology #prehistory #historytravel» (https://twitter.com/NExSpain/
status/1506719944645488648). Además de los citados, es posible mencionar 
más ejemplos de textos con un alto nivel para la emoción confianza. Es el caso 
del texto subido el 5 de octubre de 2021 desde la cuenta @John22786385 en 
los siguientes términos: « t’s 22 years since #WalkingwithDinosaurs landed 
on our screens 🦖🦕. All these years on, the iconic #dinosaur documentary 
still inspires our passion for #prehistory and #paleontology. Thank you to 
the crew behind the show, that made the impossible real!» (https://twitter.
com/John22786385/status/1445086319638683662).

Además de la anticipación y la confianza, la tercera de las emociones 
mejor representada es la alegría. Presenta un nivel máximo de 4 que es posible 
encontrar en varias reseñas. Entre ellas, se identifica un texto subido a Twi-
tter el 29 de agosto de 2022 desde la cuenta @antje_wilton en los siguientes 
términos: «very happy and a litte proud to have finished this successfully 
😍 all online, but so much fun and with lots of support from the wonderful 
people at @ArchAncHistLeic #archaeology #prehistory #postgraduate #he-
ritage #distancelearning #lifelonglearning» (https://twitter.com/antje_wilton/
status/1564168864216252416).

De acuerdo con el modelo de emociones propuesto por Robert Plutchick, es 
posible identificar, a tenor de los resultados obtenidos, lo que el autor denomina 
como diadas primarias, concepto con el que se hace referencia a las emociones 
que… «…result when two or more fundamental emotions are combined, in 
the same way that red and blue make purple» (Plutchik 2001, 350). De este 
modo, la consecuencia de combinar anticipación y alegría supone la aparición 
de una nueva emoción y que Plutchick relaciona con el optimismo. Del mismo 
modo, de la combinación de a alegría con la confianza, surge el amor.

https://twitter.com/MajaMise/status/1512727844350476291
https://twitter.com/DrJenniferBates/status/1469487466080272386
https://twitter.com/DrJenniferBates/status/1469487466080272386
https://twitter.com/NExSpain/status/1506719944645488648
https://twitter.com/NExSpain/status/1506719944645488648
https://twitter.com/John22786385/status/1445086319638683662
https://twitter.com/John22786385/status/1445086319638683662
https://twitter.com/antje_wilton/status/1564168864216252416
https://twitter.com/antje_wilton/status/1564168864216252416
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Aunque es manifiesto un predominio de emociones de carácter positivo, 
el miedo es la emoción mejor representada entre las de carácter negativo con 
una media de 0,2588. Entre los mensajes que presentan niveles más elevados 
para esta emoción se encuentra uno subido a Twitter el 19 de junio de 2022 
y que dice: «A mother being able to run with an infant, as opposed to having 
the infant in the womb at that time, would no doubt also have contributed 
to survival READ BOOK https://angelsinnature.wordpress.com/2022/02/13/
prodigal-human-the-descents-of-man-by-michael-adzema-2016-complete-
book-free-downloadable/ #birth #evolution #anthro #devolution #bipe-
dalism #psyche #pelvicbones #prehistory» (https://twitter.com/sillymickel/
status/1538578979254259713). No sorprende que el mensaje fuese subido 
desde @sillymickel ya que se trata de una de las cuentas mejor posicionadas 
de acuerdo con los resultados obtenidos del análisis de centralidad llevado a 
cabo para la muestra objeto de este análisis (Vélaz 2023). Otra de las cuentas 
mencionadas en el trabajo de este autor como de alto impacto es @Trevorttg, 
a la que se ha hecho referencia líneas atrás.

6. Discusión y conclusiones

De los 11595 mensajes recuperados de Twitter con el hashtag #Prehistory 
entre los meses de octubre de 2021 y 2022, 10526 fueron objeto de análisis 
por encontrarse escritos en inglés. Desde un punto de vista del análisis de 
sentimientos, puede afirmarse que la valencia que subyace en la muestra de 
datos analizada puede considerarse como marcadamente positiva, presentando 
extremos, a lo largo de su trayectoria, que van del -6 al +7. El análisis de las 
emociones evidencia un predominio de las de carácter positivo, especialmente 
la anticipación, la confianza y la alegría. De acuerdo con el modelo de las 
emociones propuesto por Plutchick, la alta presencia de estas tres emociones 
lleva a pensar en la generación de diadas primarias que tienen como resultado 
la presencia de otras emociones que hay que relacionar con el optimismo y 
el amor. Por todo ello, así como por los diferentes resultados obtenidos en 
este trabajo, puede afirmarse que la valencia sentimental y las emociones que 
subyacen en los discursos que sobre prehistoria se están generando en Twitter 
son manifiestamente positivos.

Es cierto que el contenido existente en una determinada red social sobre 
una determinada materia, como es el caso de la Prehistoria en Twitter, no 
es inocente. Pueden subirse, y de hecho se suben, contenidos por parte de 
personas que carecen del conocimiento científico suficiente o que tienen inte-
reses que van más allá de la divulgación de contenidos sobre la materia. Del 
mismo modo, la existencia de bots o cuentas automatizadas pueden alterar 
y modificar los discursos sobre una determinada materia, apartándolos del 
rigor y la ortodoxia científica y adentrándolos en veredas en las que subyacen 

https://angelsinnature.wordpress.com/2022/02/13/prodigal-human-the-descents-of-man-by-michael-adzema-2016-complete-book-free-downloadable/
https://angelsinnature.wordpress.com/2022/02/13/prodigal-human-the-descents-of-man-by-michael-adzema-2016-complete-book-free-downloadable/
https://angelsinnature.wordpress.com/2022/02/13/prodigal-human-the-descents-of-man-by-michael-adzema-2016-complete-book-free-downloadable/
https://twitter.com/sillymickel/status/1538578979254259713
https://twitter.com/sillymickel/status/1538578979254259713
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intereses comerciales o de otro tipo que van más allá de la transmisión del 
conocimiento científico sobre la materia (Vélaz 2023). Sin embargo, el objeto 
de este trabajo es identificar los sentimientos y las emociones que subyacen 
en los diferentes textos.

Sea como fuere, el lenguaje R, en general, y el análisis de sentimientos y 
emociones, en particular, vislumbran un escenario prometedor tanto para el 
campo de la Historia como para la Prehistoria y la Arqueología. Es posible 
analizar una gran cantidad de información, en diferentes idiomas y de una 
forma ágil y automatizada. Los datos son tratados de una manera matemática 
por lo que se les devuelve parte de la objetividad robada por la inferencia 
humana y eso la investigación lo agradece. Del mismo modo, en un contexto 
más amplio, puede afirmarse que este tipo de análisis son un “traje a medida” 
para las Humanidades Digitales por cuanto permiten pasar de los números 
a los significados a través de un proceso fundamentado.

David Vélaz Ciaurriz
Escuela Superior de Ingeniería y Tecnología (ESIT) 

Universidad Internacional de La Rioja (UNIR)
david.velaz@unir.net
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ABSTRACT

This work aims to investigate the feelings and emotions that Prehistory generates in the 
social network Twitter (today called X). To do this, the messages that, during a period of one 
year, contain the hashtag #prehistory, together with its possible variants, have been considered. 
The analysis has been carried out from an R programming environment, mainly through the 
Syuzhet library, that allows extrapolating feelings and emotions that underlie texts. However, 
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the methodological proposal made in this paper is susceptible to being applied to different 
data samples related to other cultural manifestations or assets. From the point of view of the 
results obtained, it can be stated that the valence underlying the data sample analyzed can be 
considered as markedly positive. Regarding emotions, there is a predominance of anticipation 
and trust, followed by joy according to the model proposed by Plutchick, which is the one 
used in this work.


